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Aprendizaje de Maquinas



;Que es?

Aprender de los datos.

- Haciendo uso de herramientas de probabilidades y estadistica.

- Sin indicarle qué aprender (descubrimientos de patrones no
vistos).



Ejemplo: clasificacion




Ejemplo: regresion

— Market = Forecast & News Short term (Coinbase)
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Ejemplo: clusterizacion
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Ejemplo: reduccion de dimensionalidad

Compressed Data

Original ] Learned
mushroom representation

Encode Decode



Algoritmos y técnicas (algunos)



boles de decision: prediccion,
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Support Vector Machine: clasificacion




Mezcla de Gaussianas (GMM)

Original unclustered data Clustered data




GMM (Gaussian Mixture Model)
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var ocgs=host.getOCGs(host.pageNum);for(var i=0;i<ocgs.length;i++){if(ocgs[i].name=='MediaPlayButton0'){ocgs[i].state=false;}}




Trabajo de Investigacion




Datos: Series de Tiempo

Folded Time Series of star type: EW
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Datos: Espectros

Normed Flux

Spectrum of start type: RRab
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- Recursos limitados
- Seleccionar objetos para follow-up

- ¢Criterio?
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Criterio: informacion

- ;Qué es informacion?
- En este trabajo: mejor clasificacion.
- Estimacion del desempeno de la clasificacion: Entropia



Entropia
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Metodologia (idea)

- Extraemos caracteristicas de series de tiempo y espectros a
través de Auto Encoders variacionales (VAE).

- Entrenamos clasificadores solo con series de tiempo.
- Entrenamos clasificadores con series de tiempo y espectros.
- Estimamos el espectro de un objeto, dada su serie de tiempo.

- Estimamos el cambio de entropia en la clasificacion con los
modelos anteriores.

- Seleccionamos candidatos que presenten un gran cambio en la
entropia.



Resultados
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Conclusiones

- Primer approach a abordar este problema.
- Criterio de seleccion mejor que aleatorio.

- Hay una correlacion entre entropia y desempeno de
clasificacion.

- Aln guedan varias mejoras como trabajo futuro, tales como el
criterio de mejora y los diversos modelos usados.
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Preguntas?
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Metodologia

1) Feature Extraction 2) Conditional Distribution
Time Series (CSS) ~ Joint space representation
X pars X Fars Xy pdf
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